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Bu ¢alismada, acil servise gelen hasta verileri esas alinarak bu veri grubuna en iyi uyum
saglayan olasilik dagiliminin tespit edilmesi ve bununla birlikte bu verilerin istatistiksel analizlerinin
yapilarak sonuglariin degerlendirilmesi amaglanmistir. Uygulama alani olarak Sivas Cumhuriyet
Universitesi Saghk Hizmetleri Uygulama ve Arastirma Hastanesi Acil Servisi segilmis ve hastalara ait
veriler kullanilarak bir uygulama yapilmistir. Cumhuriyet Universitesi Saglik Hizmetleri Uygulama ve
Aragtirma Hastanesi Baghekimligi tarafindan 2017 Kasim ay1 ile 2018 Kasim ay1 arasindaki bir yillik
siirede 00:00-04:00 saat araliklarinda tutulmus olan kayitlar derlenmis ve ¢alismada kullanilan 4978
veri bu sekilde elde edilmistir. Elde edilen verilerden hareketle acil servise bagvuran hastalarin sayilari
ve ardisik iki hasta arasinda gegen siire belirlenerek arastirmada incelenen degiskenler elde edilmistir.
Bu degiskenlerin hangi kesikli ve stirekli dagilimlara uygunluk gosterdikleri ise Kolmogorov-Smirnov,
Anderson-Darling ve Ki-kare uyum iyiligi testleri yardimi ile incelenmistir. ki hasta arasinda gegen
siire aylarm giinlerine ve haftalarina ayirilarak incelendiginde séz konusu verilerin tamaminin Ustel,
Weibull, Gamma, Lognormal, Uniform ve Normal dagilimlarimin tamamia uygunluk gosterdigi
belirlenmistir. Hastalarin sayilari aylarin giinlerine gore incelendiginde ise Pazartesi, Carsamba,
Cumartesi ve Pazar giinleri acil servise bagvuran hastalarin sayilarinin Kolmogorov-Smirnov uyum
iyiligi testine gore Poisson dagilimina uygunluk gosterdigi tespit edilmistir.
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Abstract

In this study, it was aimed to determine the probability distribution that best fits data group
based on the patient data coming to the emergency department, and to evaluate the results by making
statistical analyzes of these data. Sivas Cumbhuriyet University Health Services Application and
Research Hospital Emergency Service was chosen as the application area and an application was made
using the data of the patients. The records kept by the Chief Physician of Cumhuriyet University Health
Services Application and Research Hospital between 00:00 and 04:00 hours in a year between
November 2017 and November 2018 were compiled and 4978 data used in the study were obtained in
this way. Based on the data obtained, the number of patients who applied to the emergency department
and the time elapsed between two consecutive patients were determined, and the variables examined in
the study were obtained. The discrete and continuous distributions of these variables were examined
with the help of Kolmogorov-Smirnov, Anderson-Darling and Chi-square goodness of fit tests. When
the time elapsed between the two patients was analyzed by dividing the days and weeks of the months,
it was determined that all of the data in question were compatible with all of the Exponential, Weibull,
Gamma, Lognormal, Uniform and Normal distributions. When the number of patients was analyzed
according to the days of the months, it was determined that the number of patients who applied to the
emergency department on Monday, Wednesday, Saturday and Sunday showed compliance with the
Poisson distribution according to the Kolmogorov-Smirnov goodness-of-fit test.

Keywords: Goodness of fit test, Statistical distributions, Emergency service, Suitability test,
Distribution of patient number

1. Giris

Genel olarak olasilik dagilimlar1 ger¢ek hayatta meydana gelen birgok olayla ilgili
gozlenmesi beklenen sonuglarin gozlenme ihtimallerinin belirlenmesini saglamaktadir. Bu
ihtimallere ait frekans dagilimlarinin olusturularak s6z konusu olaylarla ilgili arastirmalarda
kolaylik saglamakta ve problemlerin ¢oziimiinii miimkiin hale getirmektedir.

Olasilik kavraminin uygulanmasinda en onemli is ilgilenilen olasiliga uygun olasilik
fonksiyonunun bulunmasidir. Giinlimiizde birbirinden karmasik yapiya sahip bir¢ok olay
bulunmaktadir. Bir arastirmacinin her farkli olay i¢in farkli bir olasilik fonksiyonu arayis igine
girmesi zaman, bilgi ve imkan bakimindan zor olacagindan belirli 6zellikleri saglayan olaylarla
ilgili belirli kaliplarda olasilik fonksiyonlar1 gelistirilmistir. Olasilik ile ilgili sistemlerdeki
belirsizliklerin tahmin edilmesi ve belirsizliklerle meydana gelen risklerin ortadan kaldirilmasi
icin gelistirilen olasilik dagilimlari 6nem teskil etmektedir (Kabak¢1 2004:1).

Arastirmanin amact, acil servise gelen hasta sayilarinin hangi kesikli olasilik dagilimina,
iki hasta arasinda gegen siirenin ise hangi siirekli olasilik dagilimina uygunluk gosterdiginin
tespit edilmesidir. Bu amag dogrultusunda Sivas Cumhuriyet Universitesi Saglik Hizmetleri
Uygulama ve Arastirma Hastanesi acil servisine gelen hastalara ait veriler aragtirmanin veri
grubu olarak dikkate alinmistir. Bir 6zellikle ilgili 61¢tim degerlerinin hangi olasilik dagilimina
uygun oldugu bilinirse, o 6zellikle ilgili tahminler yapmak kolaylagacaktir. Dolayisiyla bu
aragtirmanin bulgularinin, acil servise bagvuran hasta yogunlugunun belirlenmesine ve hasta
dagilimmin istatistiksel olarak modellenmesine, saglik hizmetlerinde isgiicii ve diger
kaynaklarin daha etkin ve verimli kullanilmasina imkan saglayacagi beklenmektedir. Ayni
zamanda c¢aligma, istatistiksel olasilik dagilimlarinin gercek veriler lizerinde uygulamasinin
yapilmasina ornek teskil etmesi bakimidan 6nem arz etmektedir.
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Calisma kapsaminda bazi durumlar i¢in kisitlamalar getirilmistir. Arastirma verileri
Sivas Cumhuriyet Universitesi Saglik Hizmetleri Uygulama ve Aragtirma Hastanesinde 2017
Kasim ay1 ile 2018 Kasim aylar1 arasini kapsayan 1 yillik siirede her giintin 00.00 — 04.00 saat
araligindan elde edilen veriler ile sinirlandirilmistir. Arastirmada kullanilan olasilik dagilimlari
da yontem kisminda belirtilen kesikli ve siirekli dagilimlar ile sinirlidir. Ayn1 zamanda kesikli
dagilimlarin uygunlugunun incelenmesinde sadece 02:00 - 04:00 saatleri arasindaki veriler
incelenmistir.

2. Teorik cergeve
2.1.1htimal dagihmlan

Herhangi bir denemede, gézlenmesi beklenen sonuglarin gézlenme ihtimallerinin
belirlenip bu ihtimallerin frekans dagilimlar1 olusturulursa olasilik dagilimi denilen bir dagilim
elde edilir. Istatistikte dzellikleri farkli birgok olasilik dagilimi vardir. Bu dagilimlar bazen
thtimal yogunluk dagilimlari, ihtimal yogunluk fonksiyonlari, bagil frekans dagilimlar1 yada
popiilasyon dagilislar1 seklinde de adlandirilabilirler (Arici 1998: 195).

2.2.Kesikli ihtimal dagilimlari

X tesadiifi degiskeni belirli bir araliktaki biitiin degerleri alamiyorsa, X tesadiifi
degiskenine kesikli tesadiifi degisken denir. X tesadiifi degiskeni kesikli ise p(X) olasilik
fonksiyonu “kesikli olasilik fonksiyonu” olup, p(x) ile elde edilen olasiliklarin dagilim1 kesikli
olasilik dagilimini olusturur.

Kesikli bir olasilik dagilimmin beklenen degeri ve varyansi asagidaki esitliklerle
hesaplanir:

E(X) = Ytimx Xi P(x;) [1]
Var(x) = E(x?) — [E(x)]? [2]
2.2.1. Poisson dagilimi
X tesadiifi degiskeninin herhangi bir zaman ig¢inde belirli uzunlukta, belirli bir alanda
ya da belirli bir hacimde siklikla rastlanilmayan olaylar1 gésterdigi durumlarda poisson olasilik
dagilimi1 yardimu ile olasilik hesaplamasi yapilir (Yildiz, Bircan 2010: 140). Envanter kontrolii,

kuyruk teorisi, kalite kontrolii, trafik akisi, u¢ak kazasi, yangin sayisi, firtina sayisi gibi bir ¢ok
alanda Poisson dagilimi kullanilmaktadir (Erkut 1991: 137).

Yukarida tanimlanan 6zelliklere sahip olan X degiskeni poisson degiskeni olarak
adlandirilirken, X’in fonksiyonuna da poisson dagilimi denir ve olasilik fonksiyonu;
e X Ax

x! el x!

P(x) = [3]

seklindedir (Erilli 2017: 226). Poisson dagilimin beklenen deger ve varyansinin degeri,
dagilimin parametresi olan A’ya esittir.

2.3.Siirekli ihtimal dagilimlar

X tesadiifi degiskeni belirli bir araliktaki biitiin degerleri alabiliyorsa siirekli tesadiifi
degiskendir. Aralik ile oran degerleri kullanilarak olusturulan ve tesadiifi bir deney neticesinde
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rassal degiskenin aldig1 degerlerin siirekli oldugu ve bu degerlerin bilinen herhangi bir aralikta
deger almasi olasiligi ile ilgilenen dagilimlara ise siirekli olasilik dagilimlari denir (Erilli 2017:
232).

2.3.1. Uniform dagilim

X stirekli tesadiifi degiskeninin, dnceden belirli bir aralik i¢indeki degerleri almasi
olasilig1 birbirine esitse bu durumda X tesadiifi degiskeni i¢in bir uniform (diizgiin) dagilim s6z
konusudur (Hasgiir 2000: 166). Uniform dagilim genellikle hatalarin yuvarlastirilmasinda ve
benzetim uygulamalarinda kullanilir. En yaygin kullanim yeri ise Monte Carlo benzetim
teknikleridir (Aytag 2012: 303).

a ve b sabit birer deger iken ve X, [a, b] araliginda siirekli rassal degisken iken;

1
— < x <
P(x)={ par 2= XD [4]
0, diger durumlarda
seklinde tanimlanan fonksiyon uniform olasilik yogunluk fonksiyonudur (Ersoy, Erbas
1996:173). Uniform dagilimin ortalamasi ve standart sapmasi asagidaki esitlikler yardimiyla
hesaplanir (Karagoz, 2002: 52-53):

a+b

E() =~ [5]

V(x) = &=2° [6]

12

2.3.2. Normal dagilim

Normal olasilik yogunluk fonksiyonu gerek teoride, gerekse uygulamada en c¢ok
kullanilan matematiksel model durumundadir. Universiteye giris puanlarini, zeka testi
sonuglarini olgun yastaki erkek ya da kadinlarin boy uzunluklarinin ve agirliklarinin, ayni cins
agac govdelerinin ¢aplarinin normal boliindiikleri tespit edilmistir. Ayrica 6lgme hatalari, bir
fabrikada iiretilen vidalarin uzunluklari, belli bir siirede ugaklarin almis oldugu yol vb. durumlar
icin de normal dagilim kullanilir. Verilen bu 6rnekler uygulamada bir¢ok boliinmenin, 6zellikle
insan, hayvan ve bitkilerin bazi vasiflarina iliskin boliinmelerin, normal olasilik yogunluk
fonksiyonunu gergeklestirdigi ispatlanmaktadir (Serper 2000:312-313;Aytag 2012:274).

X € R olmak iizere, normal dagilim gosteren X tesadiifi degiskeninin olasilik yogunluk
fonksiyonu;
F(x) = { e ()2, o0 < x < o0 [7]
oV2m o’
seklinde ifade edilir ve N ( X; u, 6 ) bigiminde gésterilir (Aytag 2012: 274).

Normal dagilimin ortalamasi ve standart sapmasi asagidaki esitlikler ile hesaplanir
(Karagoz 2002: 28-29):

EX) = 8]
V(x) = ¢? [9]
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2.3.3. Lognormal dagulim

Lognormal dagilim en sade haliyle logaritma degerleri normal dagilim gosteren
degiskenlerin bir dagilimi seklinde tanimlanabilir (Saygi 2007: 27). Bu agidan normal dagilimla
dogrudan iliskisi oldugu sOylenebilir, ancak simgelenen rastsal degiskenin yalnizca pozitif
degerler alabilme varsayimi hakimdir. Yalnizca pozitif degerler alabilen rassal degiskenlere
ekonomik veriler, ¢esitli donanimlarin tamir-bakim siireleri, finansal arastirmalardaki borsa
indeks degerleri ve sag kalim siireleri 6rnek olarak gdosterilebilir (Aktiirk Hayat ve ark. 2010:
1667).

Z tesadiifi degiskeni lognormal bir dagilima sahip ve Y= logZ degiskeninin de «
ortalama, B2 varyans ile normal dagilmis oldugu varsayilirsa Z’nin olasilik yogunluk
fonksiyonu

1 —ﬁ(logz—a)z] > 0idi
f(X) =4 o0y/21 ZZBZe » 2= 0160 [10]

0, diger durumlar i¢in
seklinde ifade edilir (Aytag 2012: 300).

Lognormal dagilimin ortalamasi ve standart sapmasi asagidaki esitlikler ile hesaplanir:

0_2

y7as

u=e ? [11]

V(x) = S (e"2 —l) [12]

2.3.4. Ustel (Exponential) dagilim

Ustel dagilim iki hadisenin gerceklesmesi arasinda gecen siirenin dagilimini
vermektedir. Genellikle bu olaylarin ger¢eklesme sikli§i Poisson dagilim o6zelligi

gostermektedir ve belli bir zaman dilimindeki olaylarin ger¢eklesme olasiligi sabittir (Forbes
ve ark. 2011; Akt: Bardakg1, 2017:31).

Ustel olasilik dagilimi genellikle servis icin beklemenin var oldugu durumlarda
kullanilirken, herhangi bir olayin gerceklesmesi i¢in ihtiya¢ duyulan deneme siiresinin ya da
herhangi bir araliktaki degerin olasiliginin hesaplanmasinin gerekli oldugu durumlarda da
kullanilan bir dagilimdir (Akin 2002:182).

Istenilen olaymn ilk kez ger¢eklesmesine kadar gecen zaman araliginin ya da deneme
sayisinin olasilig1 X degiskeni yardimiyla belirlenmek istendiginde,

—Ax ..
F(x) = Ae , x.>O icin [13]
0 , diger durumlarda

seklindeki {istel olasilik fonksiyonu kullanilmaktadir. Ustel dagilimin tek parametresi vardir
oda ‘A’dir (Akin 2002:183). Ustel dagilimin beklenen degeri ve varyansi,
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n=E(x)= % ve V(X) =c? = % [14]

seklindedir (Karag6z 2002: 61-63).
2.3.5. Gamma dagilim

Gamma olasilik dagilimi belirli bir zaman araliginda ve belirli sayida olaymn
gerceklesmesi i¢in gereken siirenin olasilik degerinin belirlenmesi durumunda kullanilir (Akin
2002:179).

Gamma dagilimi yalnizca istatistik ve olasilik teorisinde degil, Beta dagilimi ile birlikte
matematik teorisinin ¢ok genis bir alaninda uygulanma olanagi bulmaktadir. Giivenirlilik
uygulamalarinda da 6nemli bir uygulama alanina sahiptir. Fizik problemlerinde, laplace ve
lagrange transformda ¢ok kullanilmaktadir. Karar alma teorilerinde Bayesgil ¢ikarimlarda ve
oyun teorisinde 0 ile 1 arasinda tek diize rassal sayilarin yaratilmasinda yaygin olarak kullanilir
(Aytac 2012: 312).

Gamma olasilik fonksiyonu;

X

1 a—1 ‘s
fGx) = {ar(@xe x> igin [15]
0, diger durumlarda

seklindedir. Literatiirde gamma dagiliminin olasilik yogunluk fonksiyonu a yerine y ve A=1/f
parametreleri kullanilarak,

f(x) = % x)te™ ,  x>0;7,A>0 [16]

seklinde de ifade edilmektedir (Lee 1992; Akt: Bardak¢i1 2017: 39). Gamma dagilimin beklenen
degeri ve varyansi ise,

V(X)=0?=ap’ [18]
seklindedir.

2.3.6. Weibull dagulim

Uygulamada, pozitif rassal degiskenlerin ortaya ¢iktigi ¢cok onemli 6rnekler vardir.
Ornegin, bekleme modelleri, yasam tablolari, salgin hastaliklarin siirme miiddeti, 6grenme
iizerinde harcanan zaman ve yolculuk siireleri bu tip pozitif rassal degiskenlerdir. Aymni
zamanda, radyoaktif yogunlugu, metre kareye diisen yagmur miktar1 ve endiistri kazalarinin
maliyetlerini tanimlayan rassal degiskenler de pozitiftir. Her ne kadar, {istel ve gamma
dagilimlart bu tip rassal degiskenlerin siklik dagilimlarini i¢erebiliyorsa da, bazi durumlarda iki
dagilim tanmimlanan rassal degiskeni tam olarak ag¢iklayamaz. Iste bu gibi durumlarda Weibull
dagilimi kullanilabilir (Aytag 2012: 320).

Ustel dagilimin sadelestirilmis hali olan Weibull dagilimi meteorolojik hava tahmin
modellemesinde ve radar teknolojisinde riizgar hizinin dagiliminmi modellemede siklikla
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kullanilmaktadir. Bunlarin yani sira endiistriyel miithendislikte giivenirlik ¢alismalarinda ve
yasam siiresi analizlerinde de genellikle tercih edilmektedir (Aktiirk Hayat ve ark. 2010: 1667).

Weibull olasilik fonksiyonun ii¢ adet parametresi vardir. Bunlar , § ve a’dir. X rassal
degiskeni Weibull dagilim 6zelligi gosteriyor ise dagilim fonksiyonu;

B (x—a -1 _(x-a B ..

f&)=&(:) e C&), xzaigin [19]
0, x < aigin

seklindedir (Akin 2002:189). Weibull dagiliminin beklenen degeri ve varyansi asagidaki

esitlikler yardimiyla hesaplanir:

1
—alll+— [20]
Hee (+ﬂj

v S|

3. Literatir taramasi

Bu kisimda kesikli ve siirekli olasilik dagilimlarinin teorik temelleri ve ¢esitli alanlarda
kullanima ile ilgili literatiirde yapilan ¢aligmalara yer verilmistir.

Kabake1 (2004) yapmis oldugu ¢alismada, olasilikla ilgili temel kavramlari agiklayarak,
alt1 adet kesikli olasilik dagiliminin kullanildig1 yerler ve olasilik fonksiyonlarin1 anlatmis ve
bu dagilimlar i¢in simiilasyon tekniginden faydalanarak her bir dagilim i¢in 10.000 adet
tesadiifi say1 iiretmistir. Uretilen tesadiifi sayilarin ilgili olasilik dagilimlarma uygun olup
olmadigini incelemistir. Bernoulli dagilim, Binom dagilimi, Geometrik dagilim, Negatif Binom
(Pascal) dagilimi, Poisson dagilimi, Hipergeometrik dagilim igin {iretilen sayilarin gézlenen
degerlerin uygunlugunun tespiti i¢in ki-kare uygunluk testi yapilmis ve %5 6nem seviyesinde
tim dagilimlarin tretilen tesadiifi sayilarmin gozlenen degerlerinin uygun oldugu tespit
edilmistir.

Giiltekin ve Erdemir (2010)’im yapmis oldugu ¢alismada ise, emir ve Celik sektoriinde
faaliyet gosteren bir sirkete ait alt1 yillik yangin hasar1 verileri kullanilmistir. Yapilan uygulama
sonucunda, verilerin iki yillik dénemlerde ti¢ aylik hasar sikliklar1 ve hasar biiyiikliikleri
incelenmis, 2004-2009 yillar arasinda yangin hasar sikliginin Poisson dagilimina uygun oldugu,
hasar biiyiikliigiiniin ise lognormal dagilma uygun oldugu tespit edilmistir.

Celik (2015)’in yaptig1 calismada algoritmalarin se¢imi sirasinda dagilimlar igin
Onerilmis olan algoritmalar degerlendirilmis ve performans acisindan en elverisli olan
algoritma kullanilmaya c¢alisilmistir. Daha sonra bu algoritmalar VBA programinda kodlanmig
ve rassal degiskenlik tiretimi gerceklestirilmistir. VBA araciligi ile iiretilen degerlerin
dagilimlara uygunlugunu test etme amaci ile “EasyFit” programi kullanilmistir. Bu program ile
tiim dagilimlar farkli parametre degerlerine gore kontrol edilmistir. Sonug olarak {tiretilen rassal
degiskenlerin istenen dagilima uygun oldugu gézlemlenmistir.

Yaman (2015)’ in yapmus oldugu ‘ Aktiieryal Veri Analizinde Istatistiksel Yaklasimlar
Ve Bir Uygulama“ adli ¢alismada 6zel bir sigorta sirketinden alinan miihendislik bransindaki
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hasar sayilar1 ve hasar miktarlar1 veri olarak kullanilmis, 2010-2014 yillar1 arasindaki hasar
sayisini li¢ doneme ayirarak incelendiginde birinci donem hasar sayilari i¢in en uygun dagilim
Negatif binom, ikinci donem hasar sayilar1 i¢in en uygun dagilim Binom, ii¢lincii donem hasar
sayilart i¢in en uygun dagilim Poisson dagilim oldugu tespit edilmis, hasar miktarinin ise
Normal, Lognormal, Ustel, Gamma, Weibull ve Pareto dagilimlarina uydugu gézlemlenmistir.

Bardak¢1 (2017)’nin ¢alismasinda ise, bir sigorta sirketinin Sivas ilinde demir-gelik
sektoriinde liretim faaliyeti gosteren bir miisteri firmasinin 2011-2016 yillar1 arasindaki yangin
kaynakli hasar siklig1 ve hasar tutari verileri kullanilmis, bu firmanin 6niindeki dénemlere
yonelik 6deyecegi prim miktarlar1 kollektif risk modeli kullanilarak tahmin edilmistir. Yapilan
analizler sonucunda 2011-2016 yillar1 arasindaki yangin hasar sikliginin hem iki yillik {i¢
donem i¢in hem de 6 yillik donemin tamamu i¢in Poisson dagilimina uygunluk gdsterdigi tespit
edilmistir. Hasar biyiikliigii i¢in ise hem iki yillik i¢ donem igin hem de alt1 y1llik donemin
tamamu icin siirekli dagilimlardan olan Ustel, Weibull, Gamma, Lognormal ve Ters Gauss
dagilimlarindan hangilerine uygunluk gosterdigi incelenmistir. Yapilan analizler sonucunda
yangin hasar tutari verilerinin hem iki yillik ti¢ donem i¢in hem de 6 yillik donemin tamami
i¢in Ustel, Weibull, Gamma, Lognormal ve Ters Gauss dagilimlarinin tamamina istatistiksel
olarak uygunluk gosterdigi belirtilmistir.

4. Materyal ve yontem
4.1. Arastirmada Kullanilan veriler

Aragtirmada istatistiksel olasilik dagilimlarina yonelik yapilan uygulama i¢in ihtiyag
duyulan veriler Cumhuriyet Universitesi Saglik Hizmetleri Uygulama ve Arastirma Hastanesi
Bashekimligi tarafindan temin edilmistir. 2017-2018 Kasim aylarinin 00.00-04.00 saat
araliklarinda hastaneye gelen hasta bilgileri tek tek incelenmistir. Calismada toplam 4978 veri
incelenmistir. Veriler hastalarin cinsiyet, yas, hastaneye gelis tarihi, ayrilis tarihi, gelis saati,
ayrilis saatine gore siiflandirilmistir. Faydalanilan verileri 6zetlemek, diizenlemek ve
Ozelliklerini daha iyi gorebilmek amaciyla frekans tablolari, ¢apraz tablolar ve grafikler
kullanilmistir. Calisma kapsaminda ihtiyag duyulan 6rnek veri seti Tablo 1’ de verilmistir.

Tablo 1. Calismada kullanilan 6rnek veri seti

Sirano | Islemtarihi | Cinsiyeti | Yas | Kurum adi | Yatis tarihi Ayrilis tarihi Islem sonucu
1 22.11.2017 Erkek 24 Yesil kart | 23.11.2017 Avyakta tedavi
00:01 08:13
2 22.11.2017 Kadin 64 Yesil kart | 23.11.2017 Avyakta tedavi
00:04 07:07
3 22.11.2017 Erkek 24 SSK 23.11.2017 Avyakta tedavi
00:14 08:13
4 22.11.2017 Erkek 23 SSK 23.11.2017 Avyakta tedavi
00:45 08:13
5 22.11.2017 Kadin 21 Emekli 23.11.2017 Avyakta tedavi
01:05 sandig1 08:13
6 22.11.2017 Kadin 41 SSK 23.11.2017 Avyakta tedavi
01:32 07:45
7 22.11.2017 Kadin 38 SSK 23.11.2017 25.11.2017 Salah ile
01:43 08:38 08:38 taburcu
8 22.11.2017 Erkek 23 Yesil kart | 23.11.2017 Avyakta tedavi
02:14 07:38
9 22.11.2017 Kadin 68 SSK 23.11.2017 Avyakta tedavi
03:18 07:45
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10 22.11.2017 Erkek 85 SSK 23.11.2017 27.11.2017 Salah ile
03:43 14:30 14:30 taburcu

Temin edilen tiim veriler analizde kullanilabilecek O6zelliklere sahip olmadigindan
veriler iizerinde analizde kullanilabilecek sekilde diizenlemeler yapilmistir. Analizde
kullanilamayacak nitelikteki eksik veya hatali bilgi i¢eren veriler veri setinden ¢ikarilmstir.

4.2 Kullamlan istatistiksel yontemler

Calismada acil servise gelen ardisik her iki hasta arasinda gecen siirenin, Normal, Ustel,
Lognormal, Weibull, Gamma ve Uniform dagilimlardan hangisi ya da hangilerine uygunluk
gosterdigi Kolmogorov-Smirnov, Anderson-Darling ve Ki-Kare uyum iyiligi testleri yardimi
ile incelenmistir. Hasta sayilarinin dagilimlarinin kesikli dagilimlardan Poisson dagilimina
uygunlugunun incelenmesinde ise Kolmogorov — Smirnov uyum iyiligi testi kullanilmistir. S6z
konusu islemlerin tamami Easyfit 5.6 paket programindan yararlanilarak yapilmstir.

4.2.1. Ki-Kare uygunluk testi

Gozlemlenen frekanslarin belirlenen herhangi bir hipotez i¢in uygun olup olmadigini
belirlemek amaciyla ve gozlenen frekanslarin belirlenen herhangi bir teorik dagilima uyum
gosterip gostermedigini belirlemek icin ki-kare uygunluk testi yapilmaktadir. htimal
dagilimlarina uygunluk testi bir gruptaki gozlemlenen frekanslarin belirli 6zelliklere sahip
olasilik dagilim fonksiyonlar1 ile temsil edilip edilemeyeceklerini belirlemek i¢in
yapilmaktadir. Uygulamada genellikle Binom, Poisson ve Normal dagilim fonksiyonlarina
uygunluk testi yapilmaktadir (Kartal, 2006:107-113).

Ihtimal dagilimma uygunluk testinde beklenen frekanslar ilgili olasilik fonksiyonu
(oi—e)’

yardimiyla bulunur sonra 2 = ), esitligi yardimu ile test istatistigi hesaplanir. Onceki

1

uygunluk testinden farkli olarak serbestlik derecesi, s.d= r-1-m ifadesi ile belirlenir. Esitlikte
belirtilen m tahmin edilen parametre sayisini ifade etmektedir. Binom ve Poisson dagilimlar
icin m = 1 normal dagilimda ise m = 2 dir (Kartal 2006:113).

4.2.2. Kolmogorov-Smirnov testi

Bu test, x* uygunluk testine bir alternatifir. x testinin uygulanabilmesi igin, her bir
beklenen frekansin en az 5’ e esit olmasi gerekir. Bunun saglanabilmesi i¢in ya 6rnekler biiyiik
hacimli olarak alinacak(ki bu masrafl1 bir istir) veya smiflar birlestirilmek suretiyle beklenen
frekans 5 veya daha biiyiik yapilacaktir. Bu durumda ise bilgi kayb1 s6z konusudur. Halbuki
Kolmogorov-Smirnov testi beklenen frekans igin bir alt limit sarti koymaz.

Testin hipotezleri (Kartal 2006:207-208);
Ho: Gozlenen frekanslar beklenen (veya teorik) frekanslara uygundur.
Hi: Gozlenen ve beklenen frekanslar arasinda 6nemli farklilik vardir.

seklinde olusturulur. Test istatistigi ise D ile gosterilir. D, gozlenen ve beklenen degerlerin

kiimtilatif nispi frekanslar1 arasindaki mutlak farkin en biiyligiidiir ve D = max | Fo-Fe |
seklinde belirlenir. Bu D degeri, Kolmogorov-Smirnov kritik degerler tablosundan elde
edilecek olan kritik degerle mukayese edilerek karar verilir. D > i¢in kritik deger ( K.D) ise Ho
reddedilir.
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4.2.3. Anderson-Darling testi

Anderson-Darling testi, 1952 yilinda Anderson ve Darling’in Kolmogorov- Smirnov
testinden faydalanarak uyarlayip ilk olarak kullandiklar1 baska bir test istatistigidir(Y1ildirim
2013:8). Bir veri kiimesinin belirli bir olasilik dagilimindan, 6rnegin normal dagilimdan gelip
gelmedigine karar vermek icin kullanilan istatistiksel bir testtir. Bir veri setinin farkl
dagilimlara ne kadar iyi uydugunu karsilastirmak i¢in Anderson-Darling istatistiklerini
kullanabiliriz. Anderson-Darling testi ilk olarak belirli bir dagilima sahip degildi, yalnizca
belirli parametresi bulunan dagilim icin kullanilmaktayda. Ilerleyen zamanlarda parametrelerin
belirli olmadigi durumlar i¢in de uygun kullanimlar gelistirilmistir (Yildirim 2013:8).

Kolmogorov-Smirnov uyum iyiligi testlerinde varsayilan dagilim ile deneysel dagilim
arasindaki fark arastirilirken, olasilik dagiliminin kuyruk kisimlarinda yeterli duyarliliga
erisilememistir. Ancak Anderson-Darling uyum 1iyiligi testinde kuyruk kisimlarinda da
yeterince hassasliga erisildigi ve daha giiclii test sonuglar1 elde edildigi iddia edilmistir (Kole
2014:11).

Testin hipotezleri su sekildedir:
Ho = Ornek verileri tiim parametre degerleri ile belirlenen dagilimdan gelmistir.

Hi= Ornek verileri parametreler ile belirlenmis dagilima uygun degildir.

Anderson-Darling Testi, bir veri setinin belirli bir dagiimdan gelip gelmedigini,
belirlemek i¢in kiimiilatif dagilim fonksiyonunu kullanir. Anderson-Darling istatistigi asagidaki
formiile gore verilmistir:

AD= —n— %;(Zi — 1) [InFG) + In(1 = FXn-is1)] [25]

Formiilde n 6rneklem biiyiikligiinii, F(X) belirtilen dagilim i¢in kiimiilatif dagilim
islevini, i ise veri artan diizende siralandiginda 6rnek sayisimi gostermektedir. Anderson-
Darling testi i¢in kritik deger ile ikinci safhada hesaplanan Anderson-Darling (AD) degeri
karsilastirilir. AD < K.D ise Ho hipotezi reddedilemez.

5. Analiz ve bulgular
5.1.Thtimal dagihmlaria uygunluk bulgular:

Bu kisimda Sivas ilinde Cumhuriyet Universitesi Acil Servisine 2017 yilinin Kasim ay1
ile 2018 y1linin Kasim ay1 arasinda, 00.00 — 04.00 saatleri arasinda gelen toplam 4978 hastanin
sayilarina ve sikliklarina ait veriler incelendiginde, veri sayisini artirmak ve hasta sikliklarinin
hangi dagilimlara sahip olduklarin1 gostermek igin iki hasta arasinda gegen siireyi aylarin
giinlerine ve haftalarina ayirmanin daha uygun bir gruplama yontemi olacagi belirlenmistir. Bu
baglamda yapilan gruplandirmaya gére 1 yil igerisinde saat 02:00 ve 04:00 saat araliklarinda
acil servise gelen hasta sayilarinin Poisson dagilimma uygun olup olmadigi Kolmogorov-
Smirnov uyum iyiligi testiyle incelenmistir. Test i¢in hipotezler;

Ho: Hasta sayilar1 Poisson dagilimina uygundur.

Hi: Hasta sayilar1 Poisson dagilimina uygun degildir.

10
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seklinde kurulmus, yapilan Kolmogorov-Smirnov testi sonucunda elde edilen bulgular Tablo

2’de verilmistir.

Tablo 2. Hasta sayilar1 i¢in Kolmogorov-Smirnov testi sonuglari

Poisson Ortalama = Poisson Ortalama =
. 4,2 . 4
Parametresi A 23 Parametresi A 33
Mutlak 0,121 Mutlak 0,095
En Ug Farkliliklar Pozitif 0,121 En Ug Farkliliklar Pozitif 0,095
Pazartesi - Cuma -
Negatif -0,049 Negatif | -0,065
KO|I‘ﬂOgOI’OY-$TII’I’IOV Z 0,1712 Kolmogoroy-sTlrnov z 0,2575
Istatistigi Istatistigi
iki Yonlii Sama p degeri 0,084 Iki Yonlii Stnama p degeri 0,002
Poisson Ortalama = Poisson Ortalama =
Parametresi A 3,75 Parametresi A 4,69
Mutlak 0,123 En Ug Farkliliklar Mutlak 0,135
En U¢ Farkliliklar Pozitif 0,072 Pozitif 0,135
Sah Negatif | -0,123 |Cumartesi Negatif | -0,093
Kolmogoroy-sTlrnov Z 0,3299 Kolmogoroy-sTlrnov z 0,1698
Istatistigi Istatistigi
e 1 .y 1,52E- e e L.
Iki Yo6nli Sinama p degeri 05 Iki Yo6nli Sinama p degeri 0,088
Poisson . Ortalama = 4,33 Poisson . Ortalama = 4,94
Parametresi A Parametresi A
Mutlak 0,032 En Ug Farkhiliklar | Mutlak | 0,078
En Ug Farkliliklar Pozitif 0,032 Pozitif 0,063
Carsamba - Pazar -
Negatif -0,021 Negatif | -0,078
!(olmo.gvc.)rov-Smlrnov y4 0.18 Kolmogoroy-STlrnov z 0,1838
Istatistigi Istatistigi
iki Yénlii Stnama p degeri 0,06 iki Yénlii Sinama p degeri 0,052
Poisson Ortalama = 39
Parametresi A '
Mutlak 0,074
En Ug Farkliliklar Pozitif 0,074
Persembe -
Negatif -0,051
Kolmo'gvc')rov-Smlrnov z 0.2053
Istatistigi
iki Yénlii Stnama p degeri 0,021

Tablo 2’deki bulgulara gore; Pazartesi, Carsamba, Cumartesi ve Pazar giinleri i¢in Ho
hipotezi reddedilemeyerek bu giinlere ait hasta sayilarinin Poisson dagilimina uygunluk
gosterdigi sonucuna vartlmistir (p>0,05). Sali, Persembe ve Cuma giinleri igin ise Ho hipotezi
reddedilerek bu giinlere ait hasta sayilarinin Poisson dagilimma uygunluk gostermedigi
belirlenmistir (p<0,05).

11
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5.1.1. 1iki hasta arasinda gecen siirenin dagihminin belirlenmesi

Iki hasta arasinda gecen siireye ait baz1 betimleyici istatistikler Tablo 3’teki gibi elde
edilmistir.

Tablo 3. iki hasta arasinda gegen siirenin betimleyici istatistikleri

Istatistikler
Ortalama 15,51 dk
Standart Sapma 17,475 dk
Carpiklik 2,282
Basiklik 7,197
En Kiigiik Deger 0dk
En Biiyiik Deger 151 dk

Tablo 3’teki iki hasta arasinda gegen siireye ait bazi betimleyici istatistiksel bulgulara
gore acil servise yaklasik olarak ortalama 15,51 dakikada bir hasta geldigi belirlenmistir. Ayni
zamanda standart sapmanin yiiksekliginden kaynakli olarak veri grubundaki degerlerin
birbirinden uzak oldugu ve basiklik katsayisi (BK) > 3 oldugundan dagilimin oldukga sivri
oldugu goriilmektedir.

Bu asamada, giinlere ait hasta sayilarinin Poisson dagilimina uygun olup olmadigi
belirlendikten sonra iki hasta arasinda gecen silirenin hangi siirekli dagilima ait oldugu Easyfit
5.6 paket programi yardimiyla incelenmistir. Yapilan gruplandirmaya gore pazartesi giinii acil
servise gelen iki hasta arasinda gegen siirenin Ustel, Weibull, Gamma, Lognormal, Uniform ve
Normal dagilimlarindan hangilerine uygunluk gosterdigi Kolmogorov-Smirnov, Anderson-
Darling ve Ki-Kare uyum iyiligi testleriyle incelenmistir. Testlerin hipotezleri,

Ho: iki hasta arasinda gecen siire dagilima uygundur.
Ha: iki hasta arasinda gecen siire dagilima uygun degildir.
seklinde kurulmustur.

EK-1’de verilen Kolmogorov-Smirnov, Anderson-Darling ve Ki-Kare uyum iyiligi
testleri sonuglarina gdre, Pazartesi giiniine ait iki hasta arasinda gecen siire degiskeninin Ustel,
Weibull, Gamma, Lognormal, Uniform ve Normal dagilimlarinin tamamina uygunluk
gosterdigi tespit edilmis ve tabloya en uygun sonucu veren dagilim da eklenmistir. Benzer
sekilde diger gilinler i¢in de analizler tekrar edilmis ve Sali, Carsamba, Persembe, Cuma,
Cumartesi ve Pazar giinlerinin tiimiine ait iki hasta arasinda gegen siire degiskeninin Ustel,
Weibull, Gamma, Lognormal, Uniform ve Normal dagilimlarinin tamamina uygunluk
gosterdigi belirlenmistir. Bu bulgular dogrultusunda Tablo 4 olusturulmustur.

12
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Tablo 4. Giinlere gore uygunluk gosteren dagilimlarin sayisi

DAGILIMLAR
|
& <
E . = < = 3:' 5 ﬂ
= UYGUNLUK TESTi = § % S 5 =
) = =
o 51 3|5 S | Z 2
o P = =
|
- KOLMOGOROV-SMIRNOV 9 7 17 5 4 10
= ANDERSON DARLING 10 8 11 15 4 4
%
N Ki-KARE 5 5 12 5 0 7
=¥
_ KOLMOGOROV-SMIRNOV 10 8 11 4 7 12
3 ANDERSON DARLING 4 10 13 18 6 1
@ Ki-KARE 8 3 9 2 0 9
< KOLMOGOROV-SMIRNOV 5 10 12 6 8 11
; ANDERSON DARLING 5 8 12 20 6 1
<
w“ .
g Ki-KARE 4 5 5 3 0 13
(@)
- KOLMOGOROV-SMIRNOV 8 11 11 8 5 9
; ANDERSON DARLING 4 7 19 14 6 2
=
w .
g Ki-KARE 7 5 5 3 0 12
=W
< KOLMOGOROV-SMIRNOV 7 11 14 9 4 7
s ANDERSON DARLING 7 10 10 16 6 3
) )
3] Ki-KARE 11 4 7 3 0 9
- KOLMOGOROV-SMIRNOV 12 11 12 3 6 8
= ANDERSON DARLING 1 12 11 22 3 3
=4
< .
§ Ki-KARE 11 5 10 3 0 8
o
. KOLMOGOROV-SMIRNOV 20 10 8 2 4 8
< ANDERSON DARLING 8 5 10 25 2 2
X Ki-KARE 6 6 14 3 0 12

Tablo 4’te verilen bulgulara gore, Pazartesi giinii i¢in genel egilimin Kolmogorov-
Smirnov testi dikkate alindiginda en yiiksek p degerine sahip olan Lognormal dagilimina ait
oldugu, Anderson-Darling testine gore, en kiigiik test istatistigine sahip olan Normal dagilima
ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise en yiiksek p degerine sahip olan Lognormal dagilima ait
oldugu goriilmektedir. Buna gore, Kolmogorov-Smirnov testine gére Lognormal dagilimin,
Anderson-Darling testine gére Normal dagilimin, Ki-Kare testine gore ise Lognormal dagilimin
pazartesi giinlerine ait veriler i¢in en uygun dagilim oldugu sdylenebilir.
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Sali giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore en yiiksek p
degerine sahip olan Weibull dagilimina ait oldugu, Anderson-Darling testine gore en kiigiik test
istatistigine sahip olan Normal dagilima ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise en yiiksek p
degerine sahip olan Lognormal ve Weibull dagilimina ait oldugu bulunmustur. Bu bulgular
dogrultusunda, Kolmogorov-Smirnov testine gore Weibull dagilimimin, Anderson-Darling
testine gore Normal dagilimin, Ki-Kare testine gore ise Lognormal ve Weibull dagilimlarinin
sal1 glinlerine ait veriler i¢in en uygun dagilim oldugu sonucuna ulagilmistir (Tablo 5).

Carsamba giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore en yiiksek p
degerine sahip olan Lognormal dagilima ait oldugu, Anderson-Darling testine gore en kiiglik
test istatistigine sahip olan Normal dagilima ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise en yiiksek p
degerine sahip olan Weibull dagilimina ait oldugu bulunmustur. Buna gore, Kolmogorov-
Smirnov testine gore Lognormal dagilimin, Anderson-Darling testine gore Normal dagilimin,
Ki-Kare testine gore ise Weibull dagiliminin Carsamba giinlerine ait veriler i¢in en uygun
dagilim oldugu soylenebilir (Tablo 5).

Persembe giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore en yiiksek p
degerine sahip olan Gamma ve Lognormal dagilima ait oldugu, Anderson-Darling testine gére
en kiiciik test istatistigine sahip olan Lognormal dagilimina ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise
en yiksek p degerine sahip olan Weibull dagilimina ait oldugu tespit edilmistir. Bu bulgular
dogrultusunda, Kolmogorov-Smirnov testine gore Gamma ve Lognormal dagilimin, Anderson-
Darling testine gore Lognormal dagilimin, Ki-Kare testine gore ise Weibull dagiliminin
Persembe giinlerine ait veriler i¢in en uygun dagilim oldugu ifade edilebilir (Tablo 5).

Cuma giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore en yiiksek p
degerine sahip olan Lognormal dagilima ait oldugu, Anderson-Darling testine gére en kiigiik
test istatistigine sahip olan Normal dagilima ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise en yiiksek p
degerine sahip olan Exponential dagilimina ait oldugu belirlenmistir. Bu bulgulara gore,
Kolmogorov-Smirnov testine gore Lognormal dagilimin, Anderson-Darling testine gore
Normal dagilimin, Ki-Kare testine gore ise Exponential dagiliminin Cuma giinlerine ait veriler
icin en uygun dagilim oldugu soylenebilir (Tablo 5).

Cumartesi giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore en yiiksek p
degerine sahip olan Lognormal ve Exponential dagilima ait oldugu, Anderson-Darling testine
gore en kiiglik test istatistigine sahip olan Normal dagilima ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise
en yiikksek p degerine sahip olan Exponential dagilimina ait oldugu goézlemlenmistir. Bu
bulgulara goére, Kolmogorov-Smirnov testine gore Lognormal ve Exponential dagilimin,
Anderson-Darling testine gére Normal dagilimin, Ki-Kare testine gore ise Exponential
dagiliminin Cumartesi giinlerine ait veriler i¢in en uygun dagilim oldugu sonucuna varilmistir
(Tablo 5).

Son olarak Pazar giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gére en
yiiksek p degerine sahip olan Exponential dagilima ait oldugu, Anderson-Darling testine gore
en kiigiik test istatistigine sahip olan Normal dagilima ait oldugu, Ki-Kare testine gore ise en
yiiksek p degerine sahip olan Lognormal dagilima ait oldugu gézlenmistir. Bu bulgulara gore
ise, Kolmogorov-Smirnov testine gore Exponential dagilimin, Anderson-Darling testine gore
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Normal dagilimin, Ki-Kare testine gore ise Lognormal dagiliminin pazar giinlerine ait veriler
icin en uygun dagilim oldugu tespit edilmistir (Tablo 4).

6. Sonuc ve oneriler

Istatistiksel teknikler kullamlarak bir veri grubuna en iyi uyum saglayan olasilik
dagilimini tespit ederek istatistiksel analizinin yapilmasi amaglanan bu ¢aligmada, belirlenen
tarih ve saat araliklarinda acil servise basvuran hasta sayilar1 ve iki hasta arasinda gegen siire,
aylarin giinlerine gore gruplandirilarak hasta sayilariin ve bagvuru sikliklarinin sirasiyla hangi
kesikli ve siirekli dagilimlara uygunluk gosterdikleri tespit edilmistir.

Yapilan analizler sonucunda bir yil igerisinde saat 02:00 ile 04:00 araliginda acil servise
gelen hasta bagvuru sayilarinin Pazartesi, Carsamba, Cumartesi ve Pazar giinleri i¢in Poisson
dagilimina uygunluk gosterdigi belirlenmistir.

Acil servise bagvuran hasta sikliginin ise aylarin gilinleri ve haftalar1 ic¢in siirekli
dagilimlardan olan Ustel, Weibull, Gamma, Lognormal, Uniform ve Normal dagilimlardan
hangilerine uygunluk gosterdigi incelenmistir. Buna gore;

e Pazartesi giinleri i¢in iki hasta arasinda gecen siirenin dagilimi incelendiginde
pazartesi giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore Lognormal dagilima,
Anderson-Darling testine gore Normal dagilima, Ki-kare testine gore ise Lognormal dagilima
uygunluk gosterdigi tespit edilmistir.

e Sali giinleri i¢in iki hasta arasinda gecen siirenin dagilimi incelendiginde sali
giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gére Weibull dagilimina, Anderson-
Darling testine gore Normal dagilima, Ki-kare testine gore ise Lognormal ve Weibull
dagilimlarina uygunluk gésterdigi belirlenmistir.

e Carsamba giinleri icin iki hasta arasinda gegen silirenin dagilimi incelendiginde
Carsamba giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore Lognormal dagilima,
Anderson-Darling testine gére Normal dagilima, Ki-kare testine gore ise Weibull dagilima
uygunluk gosterdigi belirlenmistir.

e Persembe giinleri icin iki hasta arasinda gecen siirenin dagilimi incelendiginde
Persembe giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore Gamma ve
Lognormal dagilimlarina, Anderson-Darling testine gore Lognormal dagilima, Ki-kare testine
gore ise Weibull dagilima uygunluk gosterdigi tespit edilmistir.

e Ayni sekilde Cuma giinleri i¢in iki hasta arasinda gecen siirenin dagilimi
incelendiginde Cuma giinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore
Lognormal dagilima, Anderson-Darling testine gére Normal dagilima, Ki-kare testine gore ise
Exponential dagilima uygunluk gosterdigi tespit edilmistir.

e Cumartesi giinleri i¢in iki hasta arasinda gegen siirenin dagilimi incelendiginde
Cumartesi gilinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore Lognormal ve
Exponential dagilima, Anderson-Darling testine gore Normal dagilima, Ki-kare testine gore ise
Exponential dagilima uygunluk gosterdigi belirtilmistir.

e Pazar giinleri i¢in iki hasta arasinda gegen siirenin dagilimi incelendiginde Pazar
glinlerine ait genel egilimin Kolmogorov-Smirnov testine gore Exponential dagilimina,
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Anderson-Darling testine gore Normal dagilima, Ki-kare testine gore ise Lognormal dagilima
uygunluk gosterdigi belirtilmistir.

Sonug olarak bu bulgular dogrultusunda aylarin giinleri ve haftalar1 i¢in iki hasta
arasinda gegen siirenin tamaminin s6z konusu Ustel, Weibull, Gamma, Lognormal, Uniform ve
Normal dagilimlarinin tamamina uygunluk gosterdigi belirlenmistir. Aynmi sekilde Pazartesi,

Carsamba, Cumartesi ve Pazar giinleri acil servise bagvuran hasta sayilarinin ise yapilan uyum
iyiligi testine gore Poisson dagilimina uygunluk gosterdigi tespit edilmistir.

Caligmanin bu sonuglarina gore getirilebilecek Oneriler ise su sekilde siralanabilir:

e Arastirma kapsaminda Sivas ili Cumhuriyet Universitesi Acil Servisine gelen hasta
basvurular1 esas alinarak analizler yapilmistir. Ayn1 analizler farkli hastanelere, sehirlere veya
Tiirkiye geneline ait verilerle daha genis kapsamli olarak yapilabilir.

e Analizler sirasinda acil servise gelen hastalara ait bilgilerin oldugu kayitlarda yer
alan degiskenlerden ornek teskil etmesi bakimindan sadece bazilari kullanilmistir. Farkli
caligmalarda diger degiskenler de hesaba katilarak daha kapsamli sonuclar elde edilebilir.

e Arastirma sonuglart goz Oniinde bulundurularak acil servise basvuran hasta
tedavilerindeki gecikmeler ortadan kaldirilarak, acil servise bagvuran hasta sayilarinin,
niteliklerinin ve gereksinimlerinin belirlenmesi, hasta profillerinin ¢ikarilarak hasta
memnuniyetini ve hizmet kalitesini artirmak igin yetkililer tarafindan gesitli 6nlemler alinabilir.
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EK-1. Pazartesi giinleri i¢in siirekli dagilimlara uygunluk testi sonuglari

(3 [ [ A | T e
HAFTALAR 8 = Test 8 = Test - (:D) = Test
S % Istatistig p 5 )E Istatistig Eerge”: S )g Istatisti P
i i g
LHAFTA "Og;orm 0,1798 | 0,8091 | Weibull | 05334 | 2,5018 Log:frm 0,1061 0‘;44
2HAFTA | Weibul | 02038 | 08818 Logglorm 03818 | 2,5018 * * *
3HAFTA | Uniform | 0,545 | 0,9939 | Uniform | 0,1785 | 2,5018 * * *
4HAFTA | Gamma | 0,538 | 0,9622 | Gamma | 0,2304 | 2,5018 * * *
5HAFTA | Weibull | 0,1554 | 0,6079 Logglorm 2,1273 | 2,5018 Log;orm 0,6857 0'7709
6HAFTA | PXPOMet 1 1063 | 07080 | EXPOMN | 51884 | 25018 | EXPONEN | g 4g7s | 0685
ial tial al 1
7.HAFTA "Og;orm 0,1738 | 0,3688 | Gamma | 07139 | 2,5018 EXpZ?e”ti 2,8467 0‘?391
8 HAFTA "Ogglorm 0,1962 | 0,8162 Log;orm 0,4460 | 25018 * * *
9.HAFTA | Uniform | 0,1564 | 0,9723 | Uniform | 0,2605 | 2,5018 * * *
10.HAFTA "Og;orm 0,149 | 0,0711 "Og;orm 0,1929 | 2,5018 * * *
1LHAFTA | Normal | 01342 | 0933 | Normal | 04372 | 2,5018 | Normal | 0,0158 0'299
12.HAFTA "Og;orm 0,2334 | 0,7643 Log;orm 04502 | 2,5018 * * *
13HAFTA | Gamma | 0,782 | 0,246 | Gamma | 0,2664 | 2,5018 * * *
14HAFTA | Normal | 02942 | 05800 | Normal | 0,4028 | 2,5018 * * *
15HAFTA | Normal | 0,1660 | 0,9723 | Uniform | 0,2634 | 2,5018 * * *
16.HAFTA EXpizrem 0,218 | 09594 | Normal | 06258 | 2,5018 Logglorm 0,0030 0‘%56
17HAFTA | Gamma | 01707 | 08871 | Gamma | 0,2493 | 2,5018 | Weibull | 0,0011 0‘272
18HAFTA | M990 | 01395 | 08940 | Normal | 10356 | 25018 | 09O | 30560 | O0%
19.HAFTA Exﬂgi‘em 0,1399 | 08921 | Normal | 04114 | 2,5018 | Normal | 0,7270 0'395
20.HAFTA Exﬂgi‘em 0,1880 | 0,7237 Ex'toig?e” 0,3561 | 2,5018 | Normal | 0,1568 0'%92
2LHAFTA | Weibull | 0,638 | 06605 | “0%0™ | 20339 | 25018 | weibull | 02160 | %%
22.HAFTA | Uniform | 0,1630 | 0,9405 Exfig?e” 0,3214 | 2,5018 * * *
23HAFTA | Gamma | 0,1201 | 0,9636 Exfig?e” 0,2433 | 2,5018 | Weibull | 88767 0'399
24 HAFTA | B9 | 02022 | 08304 | N | 03100 | 25018 * * *
25.HAFTA Logg‘lorm 0,1263 | 09324 | Normal | 1,3872 | 2,5018 | Normal | 0,0465 0'229
26HAFTA | Weibull | 01780 | 0,6284 | Weibull | 05603 | 25018 | 9™ | 00150 | O30
27HAFTA | S0909™ | 01601 | 06573 | Normal | 16490 | 25018 | Weibull | 23253 | O3V
28HAFTA | S0909™ | 01762 | 07146 | Normal | 17116 | 25018 | Weibull | 01386 | *70°
20HAFTA | Nommal | 01381 | 09188 | Normal | 0256 | 25018 | Normal | 01345 | %713
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EK-1 (Devami)

30.HAFTA Weibull 0,1698 | 0,5254 Gamma 0,6426 | 2,5018 Gamma 0,2690 | 0,8741
31.HAFTA | Lognormal | 0,1959 | 0,8645 Gamma 0,2823 | 2,5018 * * *

32.HAFTA | Lognormal | 0,1155 | 0,9869 | Lognormal | 0,2118 | 2,5018 | Lognormal | 0,0518 | 0,8199
33.HAFTA Gamma 0,2676 | 0,3997 Normal 0,5017 | 2,5018 | Exponential | 0,0233 | 0,8789
34.HAFTA Weibull 0,1598 | 0,7518 Weibull 0,4959 | 2,5018 | Lognormal | 0,7208 | 0,3958
35.HAFTA Weibull 0,1554 | 0,9171 | Lognormal | 0,3338 | 2,5018 | Lognormal | 0,2929 | 0,5883
36.HAFTA | Lognormal | 0,1488 | 0,7672 Normal 1,4704 | 2,5018 Gamma 0,7717 | 0,6798
37.HAFTA Weibull 0,2136 | 0,7310 Weibull 0,5284 | 2,5018 * * *

38.HAFTA | Lognormal | 0,1464 | 0,9057 | Exponential | 0,3649 | 2,5018 | Exponential | 0,0100 | 0,9201
39.HAFTA Weibull 0,1347 | 0,7713 Gamma 0,3613 | 2,5018 | Lognormal | 0,2261 | 0,8930
40.HAFTA | Exponential | 0,1454 | 0,5915 Normal 2,3685 | 2,5018 Weibull 0,7666 | 0,6815
41.HAFTA | Lognormal | 0,1638 | 0,7908 | Lognormal | 0,2990 | 2,5018 Gamma 0,0755 | 0,7834
42.HAFTA | Lognormal | 0,1144 | 0,9951 | Exponential | 0,1729 | 2,5018 | Lognormal | 0,0261 | 0,8715
43.HAFTA Normal 0,2378 | 0,8803 Uniform 0,3835 | 2,5018 * * *

44 HAFTA Uniform 0,1386 | 0,9852 Normal 0,1838 | 2,5018 * * *

45.HAFTA | Exponential | 0,1052 | 0,9971 | Exponential | 0,2106 | 2,5018 Gamma 3,9096 | 0,9842
46.HAFTA Gamma 0,1050 | 0,9984 Gamma 0,1390 | 2,5018 | Lognormal | 0,0320 | 0,8579
47.HAFTA | Exponential | 0,1680 | 0,6964 | Exponential | 2,2046 | 2,5018 Lognormal 3,9129 | 0,1413
48.HAFTA Weibull 0,3130 | 0,5005 Normal 0,7727 | 2,5018 * * *

49.HAFTA | Lognormal | 0,1617 | 0,8337 | Lognormal | 0,4403 | 2,5018 Weibull 0,0063 | 0,9364
50.HAFTA | Exponential | 0,1545 | 0,9422 | Exponential | 0,2542 | 2,5018 Gamma 0,0214 | 0,8835
51.HAFTA | Exponential | 0,2446 | 0,7132 | Exponential | 0,4236 | 2,5018 * * *

52.HAFTA Gamma 0,1809 | 0,7644 Normal 0,9693 | 2,5018 | Exponential | 0,0050 | 0,9433

* Beklenen degeri 5° in altinda olan hiicre oran1 %20’ yi asan durumlarda Ki-kare istatistigi hesaplanmamustir.
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